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Áreas genéricas en las que dirigir trabajos: Ecuaciones Diferenciales, Análisis Numérico.

Tema 1.- Redes Neuronales para EDPs

Resumen: Las redes neuronales basadas en la f́ısica (PINN) son una prometedora
nueva herramienta que combina el poder de las redes neuronales con la interpretabil-
idad de los datos f́ısicos modelados. Las PINN han demostrado un buen rendimiento
práctico para resolver problemas ecuaciones en derivadas parciales y en adaptarse a
los datos conocidos de los modelos a aproximar.

En este TFG vamos a analizar su naturaleza, comprender algunas de sus propiedades
teóricas, analizar sus capacidades y limitaciones.

Requisitos: Conocimientos buenos de análisis matemático.

Interés en programar con Python. No es necesario tener un conocimiento previo.

Asignaturas de cuarto relacionadas/compatibles: Ecuaciones diferenciales y
aplicaciones. Métodos Numérico para EDPs
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Tema 2.- ODEs Neuronales

Resumen: Las arquitecturas de aprendizaje profundo continuo han resurgido recien-
temente como ecuaciones diferenciales ordinarias neuronales (EDO neuronales). Este
enfoque de profundidad infinita, en teoŕıa, conecta el aprendizaje profundo con los
sistemas dinámicos, ofreciendo una perspectiva novedosa. Planteamos en este TFG
una visita a la temática.

Requisitos: Conocimientos buenos de análisis matemático. Interés en programar
con Python. No es necesario tener un conocimiento previo
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